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簡報者
簡報註解
左上
耶路撒冷北部公車站9/8發生槍擊事件，兩名巴勒斯坦槍手開火造成六人死亡、十二人受傷，隨後遭一名休假士兵與平民擊斃，罹難者包括前心臟科醫師、一名拉比及一名來自西班牙的年輕移民。以色列總理內塔尼亞胡與安全部長本-格維爾到場，並強調戰爭已延伸至耶路撒冷，國防部長卡茲警告若哈瑪斯不釋放人質將面臨嚴重後果，財長史莫特里奇也揚言將對恐怖勢力展開最嚴厲行動。以軍封鎖了槍手所在的拉馬拉附近村莊，強化當地軍事行動。
加薩同日傳爆炸事件造成四名以軍士兵喪生，而加薩衛生部指出二十四小時內已有六十五人死於以軍攻擊、三百二十人受傷。巴勒斯坦自治政府主席阿巴斯譴責針對平民的攻擊，但哈瑪斯與伊斯蘭聖戰組織則讚揚槍手。事件引發國際關注，法國總統馬克宏呼籲終止暴力螺旋，並強調唯有政治解決方案才能帶來和平與穩定，西班牙、德國、歐盟及阿聯酋也陸續發表譴責。
https://www.theguardian.com/world/2025/sep/08/gunmen-jerusalem-shooting-bus-stop-ramot

左下
近期以色列軍事行動持續升高，除在敘利亞境內加大空襲力道外，更首次將攻擊範圍擴及美國盟友卡達，引發中東局勢新一波震盪。週一晚間，以色列對敘利亞中部與西部多地發動空襲，目標涵蓋霍姆斯、帕邁拉及拉塔基亞等地，敘利亞外交部強烈譴責其為對主權的嚴重侵犯。據「敘利亞人權觀察組織」指出，霍姆斯南部一處軍事單位遭擊中，目前無傷亡消息。今年以來，以色列已在敘利亞境內進行97次攻擊，其中包括86次空襲與11次地面行動。
隔日，以色列更在卡達首都多哈對哈瑪斯政治領導層所在地發動精準打擊，正值該組織高層討論美方提出的停火方案之際。襲擊造成哈瑪斯高層卡立勒·海耶之子及隨扈等數人死亡，引爆卡達強烈不滿，並獲沙烏地阿拉伯與阿聯酋聲援，痛斥此舉為對主權的公然侵犯。雖美國事前接獲通報，但川普總統事後稱此為「不幸且無助於和平」，卡達首相則直言談判已失效，聯合國安理會也緊急召開會議討論。
以色列總理內塔尼亞胡公開承認並為此負責，聲稱行動是回應耶路撒冷槍擊與加薩襲擊造成士兵喪生。然此舉不僅使停火斡旋進程陷入僵局，更加深以色列在國際上的孤立，並引發對剩餘人質安危的高度憂慮。
https://www.bbc.com/news/articles/c79v1351ello
https://apnews.com/article/qatar-explosion-doha-e319dd51b170161372442831a8023db5


右
美國斡旋新停火提案
卡達首相在多哈敦促哈瑪斯正面回應美國提出的新停火計畫。該方案主張在停火第一天以釋放48名以色列人質交換數千名巴勒斯坦囚犯，並立即展開全面結束戰爭的談判，只要談判持續戰火就不再重啟。拜登後的川普總統承諾會確保停火落實。以色列與哈瑪斯皆表示正在審慎考慮，家屬團體更形容這是「真正的突破」。然而哈瑪斯內部部分人士批評提案是強迫其接受「屈辱和平」，仍強調目標是終結戰爭但拒絕投降式協議。
https://edition.cnn.com/2025/09/08/middleeast/qatar-hamas-us-ceasefire-proposal-intl-latam
阿聯酋警告以色列併吞計畫
另一方面，阿聯酋嚴正警告以色列若推動約旦河西岸的併吞將觸碰「紅線」，破壞亞伯拉罕協議精神並終結兩國方案。此立場在以色列財政部長史莫特里奇提出併吞約82%西岸領土計畫後釋出，計畫將巴勒斯坦城市切割成零散飛地，並強調「最多土地、最少阿拉伯人」。巴勒斯坦自治政府指責這是對建國希望的直接威脅。國際社會多方批評此舉等同種族隔離，並違背國際法院先前的裁定。

https://www.bbc.com/news/articles/cx2rgjk87y2o









-------------------------------------------------------------------------
3
近期中東局勢持續緊繃，從耶路撒冷槍擊、敘利亞空襲到停火談判與領土爭議，均引發區域與國際高度關注。

左上  中東局勢再度升溫。耶路撒冷發生槍擊案，以色列揚言報復並加大對加薩行動。
左下  敘利亞空襲事件__敘利亞指控以色列空襲中西部地區，今年以軍已對敘境內發動97次攻擊，稱侵犯主權，國際憂心衝突擴大。�右上  卡達首相 積極斡旋，呼籲哈瑪斯接受美國最新停火方案，方案包含釋放人質與囚犯交換，被視為突破契機
右下  阿聯則嚴厲警告，以色列若推動西岸併吞將踩「紅線」，恐危及亞伯拉罕協議及兩國解決方案，區域矛盾交織，使和平前景再度陷入不確定。

網址:
1. BBC News-標題《Syria accuses Israel of carrying out air strikes》
連結：https://www.bbc.com/news/articles/c79v1351ello
2. The guardian news-標題標題：《Palestinian gunmen kill six people at Jerusalem bus stop》
連結：https://www.theguardian.com/world/2025/sep/08/gunmen-jerusalem-shooting-bus-stop-ramot
3. CNN-標題《Qatar presses Hamas to ‘respond positively’ to US ceasefi re proposal,official says》
連結：https://edition.cnn.com/2025/09/08/middleeast/qatar-hamas-us-ceasefire-proposal-intl-latam
4. BBC News–標題 《UAE warns Israel that annexing WestBank would cross 'red line'》
連結：https://www1.ftchinese.com/premium/001107481?exclusive
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簡報者
簡報註解
左
俄羅斯於9月7日對烏克蘭發動自戰爭以來最大規模的空襲，出動超過800架無人機與導彈，首次擊中基輔市中心的內閣大樓，造成至少四人死亡、數十人受傷，其中包括一名嬰兒與其母親。基輔多處住宅區嚴重受損，空襲警報持續11小時，整個烏克蘭共有33個地點遭到打擊。澤倫斯基總統譴責這是蓄意犯罪，呼籲加強制裁與防空系統，並強調國際社會只要有政治意志，就能迫使俄羅斯停止殺戮。法國總統馬克宏與英國首相史塔摩等西方領袖也批評莫斯科的無差別攻擊，歐盟承諾強化對烏軍事與制裁支持。俄羅斯則聲稱攻擊目標為軍事設施，否認打擊基輔政府建築。同時，波蘭領空亦遭俄軍無人機侵入，北約戰機首次開火將其擊落，波蘭總理圖斯克形容局勢為二戰以來最接近戰爭的時刻，並啟動北約第四條進行協商。事件引發歐洲多國強烈反應，認為俄羅斯刻意挑釁並升高戰事，而普丁則在與中朝領導人會晤後加大攻勢，使和平談判希望更加渺茫。
右
歐盟理事會主席柯斯塔在烏克蘭西部與澤倫斯基會晤後表示，歐盟將派遣由制裁特使大衛·歐蘇利文率領的代表團前往華盛頓，與美方協調新一輪對俄直接與次級制裁。這將成為歐盟第十九套制裁方案，目標是迫使普丁回到談判桌。美國財政部長貝森特隨後也強調，美歐需合作對持續購買俄油的國家施加更嚴厲制裁與關稅，以加速瓦解俄羅斯經濟，他認為這將決定烏軍與俄國能否各自支撐下去。川普先前已對印度因購買俄油祭出高達五成關稅，並揚言若克里姆林宮不在兩週內撤軍，將面臨「大規模制裁或關稅」，但尚未落實。川普呼籲北約成員國皆停止購買俄國石油，並且與美國合作施加嚴厲制裁。自 2023 年以來，土耳其成為俄油第三大買家，匈牙利與斯洛伐克也未停止進口。澤倫斯基力挺川普對歐洲仍購買俄油的批評，並表示對仍與俄羅斯做生意的國家加徵關稅是正確方向。與此同時，俄羅斯持續加大對烏克蘭的空襲規模，造成死傷與首都基輔的嚴重損害。



https://edition.cnn.com/2025/09/09/europe/poland-scramble-jets-russian-drone-reports-intl-hnk-ml
https://apnews.com/article/russia-ukraine-war-kyiv-attack-putin-zelenskyy-3ac9053a31872b2e7a1191ef31d595fb
https://edition.cnn.com/2025/09/07/europe/ukraine-russia-largest-attack-intl-hnk



-----------------------
烏俄戰事持續升溫，戰線已擴及能源、電子戰與外交層面。烏軍近期無人機攻擊重創俄國煉油設施，導致約17%產能（每日110萬桶）停擺，進一步削弱俄羅斯能源收入。同時，歐盟主席馮德萊恩專機在波羅的海上空疑遭俄方GPS干擾，凸顯俄羅斯持續以電子戰威脅歐洲安全。外交方面，俄羅斯總統普丁聲稱與美國總統川普在阿拉斯加會晤時達成「諒解」，可能涉及烏克蘭安全保障，但細節尚未公開。與此同時，歐洲各國正制定「相當確切」的烏克蘭派兵計畫，規模或達數萬人，由歐洲主導、美國提供情報與指揮支援，並探索長期軍費來源。整體局勢顯示，烏戰正由戰場衝突轉向能源、科技與大國角力的全方位對抗，跨大西洋合作框架逐漸成形。
網址:
1.<Russia strikes Ukrainian government building, in largest air attack of war>
https://edition.cnn.com/2025/09/07/europe/ukraine-russia-largest-attack-intl-hnk

2.<Ukraine government building damaged in Kyiv in the largest Russian attack since the war began>
https://apnews.com/article/russia-ukraine-war-kyiv-attack-putin-zelenskyy-3ac9053a31872b2e7a1191ef31d595fb

3.<EU sends delegation to US to prepare joint sanctions on Russia>
https://www.politico.eu/article/eu-delegation-us-prepare-joint-sanctions-russia-ukraine-war/

4.<Treasury secretary says U.S. and European Union must partner to 'collapse' Russian economy>
https://www.nbcnews.com/politics/trump-administration/treasury-secretary-us-eu-collapse-russian-economy-tariffs-bessent-rcna229616
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簡報者
簡報註解
右
英國政壇因安琪拉·雷納辭去副首相、工黨副黨魁與住房大臣職務而出現重大震盪。雷納因未繳足霍夫（Hove）公寓購屋印花稅，遭首相倫理顧問認定違反部長守則，雖被評價「有誠信」，但仍須承擔責任。她坦言錯誤源於誤認該房產為唯一住宅，導致少繳四萬英鎊稅額，並表示持續承受家庭壓力已「難以忍受」。雷納的辭職不僅是首相施凱爾·史塔摩的重創，也引發幅度甚大的內閣改組。大衛·拉米接任副首相，夏巴娜·馬哈茂德成為新任內政大臣，葉芙特·庫珀則接任外交大臣，與財相瑞秋·李夫斯共同構成史上首度三位女性居於內閣最高職位的局面。其他調整包括史蒂夫·里德出任住房大臣、派特·麥克法登轉任工作與退休金大臣、麗茲·肯德爾改任科學大臣，以及彼得·凱爾接管商業部等。此番改組涉及約半數內閣成員，亦觸發工黨黨內副黨魁補選，對史塔摩領導將形成潛在挑戰。與此同時，財相李夫斯向閣員明確表示，部會動用國庫九十億英鎊儲備金的管道將受限，僅在各部門已竭盡節省後方可申請，且需償還，藉此鞏固財政紀律並維持借貸規則。她強調將於十一月二十六日的預算案中，兼顧抑制通膨、控制支出與推動經濟成長，並重申兩大不容妥協的財政原則：至2029至2030會計年度，政府日常支出必須以稅收支付而非舉債，且在本屆國會結束前，國債必須佔國民所得比重下降。李夫斯警告，市場震盪與國際經濟不穩定凸顯「量入為出」的重要性，呼籲黨內勿逃避艱難的財政抉擇，以避免更多資源流失於巨額利息支出，並將資金更有效投入健保、移民管制與國家安全。

左�法國政局再度陷入混亂。總理貝魯（François Bayrou）在國會信任投票中慘敗，以194票對364票的差距遭否決，僅任職九個月便將向總統馬克宏（Emmanuel Macron）請辭。這是不到兩年內法國第五度更換總理，顯示馬克宏第二任期的政治漂泊與社會失望情緒。白祿原先試圖以緊縮財政、削減兩個國定假日並凍結福利與退休金，來在2026年省下440億歐元，應對高達3.4兆歐元的龐大國債。但他的警告並未打動各方，反而成為反對派報復的契機。左派與極右派聯手，連部分中間偏右的共和黨議員也投下反對票，使其政府全盤瓦解。白祿的訴求著眼於歷史與世代責任，強調債務如同武裝壓迫，將奴役年輕人，但這番話在社會上迴響有限，多數民眾更關心生活成本、治安與移民問題。
這場失敗讓馬克宏面臨艱難抉擇。他既不願解散國會重選，因為2024年嘗試過後席次反而減少，也難以與左派建立穩固合作，除非接受徵收富豪稅或撤銷退休改革等條件，等同推翻自己的施政主軸。眼下，馬克宏可能在自己陣營內尋找新總理人選，包括國防部長勒科努、勞工部長沃特蘭或財政部長隆巴德，但誰都難以保證能通過2026年預算。另一方面，國內社會運動正蓄勢待發，「封鎖一切」行動將於9月10日展開，9月18日工會也號召大規模罷工遊行。金融市場同樣緊繃，法國十年期公債殖利率已逼近義大利水準，國際信評機構惠譽將於9月12日更新評等，若出現下調，恐引爆更嚴重的信心危機。這意味著無論馬克宏任命誰出任總理，新政府都將承受比白祿更險峻的政治與經濟壓力。
https://www.bbc.com/news/articles/c2dnxxekyezo
https://www.economist.com/europe/2025/09/08/triple-trouble-for-france-as-the-government-collapses 
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簡報者
簡報註解
美國總統川普即將於下週展開縮短後的兩天英國國是訪問，並將與國王查理三世及王后卡蜜拉同住於溫莎城堡。行程安排上，首日僅限於城堡私人園區，未有公開活動，以降低安全風險及抗議壓力。不過，此次訪問的禮遇規格極高，包括紅箭飛行隊與英美 F-35 戰機的空中表演，以及罕見動用於外賓的軍樂檢閱儀式。王儲威廉與凱特王妃將擔任關鍵角色，除迎接川普夫婦外，還將陪同出席多場公開活動；凱特更將與第一夫人梅蘭妮亞一同參與童軍教育活動。此外，川普夫婦亦將在聖喬治教堂向已故伊莉莎白二世女王墓獻花，並於盛大的國宴上與英國王室及政要共聚。
此次訪問的一大焦點在於隨行的美國科技與金融界領袖。輝達執行長黃仁勳、OpenAI 執行長 Sam Altman、BlackRock 執行長 Larry Fink，以及 Blackstone 執行長 Stephen Schwarzman 都被預期出席國宴，Apple 執行長 Tim Cook 亦已受邀。這批重量級企業領袖的參與，被視為可能帶動新一波投資合作的信號，尤其在人工智慧、核能產業及更廣泛科技領域的協作上具有潛在意義。然而，訪問同時也處於貿易與政策緊張的背景下，美方持續對英國製造業特別是鋼鐵業加徵關稅，並對藥品價格施壓，增加談判不確定性。
行程最後一天，川普將前往首相官邸契克斯莊園與英國首相施凱爾會晤，參訪丘吉爾檔案並出席商務酒會，隨後共同舉行記者會。此次國事訪問因行程緊湊而縮短，英美政商與美國科技與金融巨頭的互動展現雙邊在地緣政治與經貿戰略層面布局


https://www.bbc.com/news/articles/cyv63l3395zo
https://www.bbc.com/news/articles/cgmzgjywr8wo

https://news.sky.com/story/us-tech-and-finance-giants-to-join-trump-on-second-uk-state-visit-13427186

https://www.cnbc.com/2025/09/08/nvidia-huang-trump-uk-state-visit.html

https://www.independent.co.uk/news/uk/home-news/trump-king-queen-uk-state-visit-plans-b2824162.html
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簡報者
簡報註解
左
南韓政府表示，已與美國達成協議，將釋放在喬治亞州現代汽車工廠大規模移民突襲中被拘留的自國公民。青瓦台幕僚長透露，若相關行政程序完成，將派包機接回滯留人員。韓方同時承諾改善簽證制度，以避免類似事件再度發生。本次美方共拘留475人，其中超過300人為南韓籍，多數為承包商派遣的技術工，少數則是由首爾總部派往進行培訓。媒體報導南韓外長趙炫預計下週訪美處理此事。
白宮則為突襲行動辯護，強調維護美國勞工利益。川普在社群媒體上呼籲外國企業遵守移民法，並應優先聘用並培訓美國工人。他同時表示，外企可合法引進技術人才，但須確保美國就業機會。ICE釋出的影像顯示多名亞洲籍工人被上銬，穿著印有「Hyundai」與「LG CNS」字樣的背心。LG能源解決方案證實其47名員工遭拘留，並暫停大部分赴美出差。南韓媒體以「震撼」形容此事，認為將對赴美投資活動造成寒蟬效應。此事件也引發關切，因為正值首爾與華府展開敏感的貿易談判。
同時，美國官員證實川普正籌劃十月赴韓，參加在慶州舉行的APEC部長級會議。此行除經濟合作外，重點還可能包括與中國國家主席習近平的雙邊會談。川普對外表示願再度與北韓領導人金正恩會面，但細節未定。韓國總統李在明已向川普發出邀請，視APEC為合適場合。
近期北京舉行軍事閱兵，習近平與普丁、莫迪並肩出席，川普在社群上冷嘲熱諷，稱「美國失去了印度與俄羅斯」。不過他同時也表示與各國領袖關係良好，並將在未來幾週見真章。美中雙方仍就關稅展開談判，川普此前對中商品加徵145%關稅，中方報復徵收125%關稅，目前暫時延後至十一月再決定是否恢復高稅率。此背景下，川普訪韓被視為同時處理經貿、外交與安全議題的重要契機。

右
日本首相石破茂在黨內連續數週的壓力下，宣布辭職，任期尚未滿一年。這一舉動再度讓日本陷入政治不確定性，外界憂心可能重回九〇年代與二〇〇〇年代後期「短命首相」的循環。石破的繼任者不僅需穩住自民黨（LDP），更要修復因醜聞與派閥內鬥所受重創的政治信任。
石破於去年九月接替因統一教與政治獻金醜聞下台的岸田文雄。他承諾推動改革與加強問責，卻因此得罪黨內資深派系。雖然民調顯示其支持度有回升跡象，但自民黨在下議院失去多數、七月參議院選舉再遭敗北，使黨內要求其下台的聲音高漲。石破選擇在完成對美貿易談判後辭職，以避免政治真空，也未使用解散國會這項首相慣用手段。此一結局突顯自民黨舊勢力的強大掌控，將內部團結置於選舉優勢之前。
接下來的黨魁選舉預定十月初舉行，目前呼聲最高的是小泉進次郎與高市早苗。44歲的小泉出身政治世家，屬自民黨自由派，曾表態支持同性婚姻與夫婦別姓，並在農業政策上展現改革魄力，頗受選民歡迎，也積極經營與在野黨的合作。若當選，將成為日本史上最年輕首相。另一位競爭者高市則以繼承安倍政治遺產自居，主張修憲、軍事強化與大規模財政支出，立場保守鮮明，並可能成為日本首位女性首相。最新民調顯示兩人支持度不分軒輊，選戰態勢激烈。
石破下台也象徵自民黨改革希望的破滅。若新領導人無法重建民眾信任，自民黨可能因長期執政而陷入自我消耗，新興右翼民粹政黨如參政黨則持續擴張，以排外言論吸引選票。距離下一次大選還有三年多，日本政局進入新的不確定階段。
日本與美國簽署的備忘錄涉及高達 5,500 億美元的投資承諾，美方稱川普總統擁有完全裁量權來決定投資去向，但文件同時也保留日本在專案選定及執行上的一定角色。投資範圍涵蓋半導體、製藥、金屬、能源、AI 與量子運算等戰略產業。
雖然日本理論上可藉由協商委員會拖延或拒絕部分專案，但若選擇不投資，將面臨懲罰，包括提高關稅。文件條文含糊，雙方可能出現不同解讀，帶來貿易摩擦甚至協議失效的風險。此外，如此龐大的金額與行政執行能力也讓外界懷疑落實難度

與此同時，中國八月對美出口年減33%，進口也下降16%，反映川普政府加強打擊「轉運」規避關稅的行動，以及前期趕工出口效應消退。中國整體出口雖仍成長4.4%，卻創下近半年最低增幅，低於市場預期。中國出口正快速轉向東南亞、歐盟、非洲與拉美市場，八月分別成長22.5%、10.4%、近26%與6%。但美國仍是中國最大單一貿易夥伴，今年前八月吸納2830億美元中國商品。
中美於八月再度延長九十天關稅休戰，但談判進展有限，川普更威脅若中國未履行稀土出口承諾，將加徵200%關稅。美方七月已對疑似轉運的貨品課徵40%關稅。中國內需持續疲弱，房市低迷、就業不安，加上地方政府補貼計畫資金枯竭，使內需刺激有限。通縮壓力仍存，八月生產者物價指數年減2.9%，消費者物價也微幅下降。市場普遍預期中國央行近期將降息，以應對經濟低迷與出口受阻的挑戰。




----------------------------------
https://www.bbc.com/news/articles/cj07jzgve45o
https://edition.cnn.com/2025/09/06/politics/trump-south-korea-visit
https://www.cnbc.com/2025/09/08/china-exports-growth-in-august-drops-missing-expectations-.html
https://theconversation.com/why-did-japanese-prime-minister-shigeru-ishiba-resign-and-who-might-replace-him-264768
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簡報者
簡報註解
5

右
泰國與印尼政局近期均出現重大震盪。泰國最高法院裁定前總理戴克辛必須實際入獄服刑一年，原因在於他先前因貪腐與濫權判刑八年，雖獲國王減刑至一年，但僅在監獄待了數小時便以心臟不適轉往警總醫院高樓病房住院六個月，後又獲假釋返家。法院此次認定他並無急症，不應享受特殊待遇，裁決「14樓病房案」違法。現年76歲的戴克辛在判決後聲稱即使失去人身自由，仍保有思想自由，強調會以力量奉獻給國家與王室。此案再次引發外界對泰國司法與政治菁英特權的批評，也加深了新任總理阿努廷上台後政局的複雜性。與此同時，戴克辛的女兒貝東丹因涉與柬埔寨前領導人韓森通話爭議而遭憲法法院裁決下台，使得一向主導泰國政治的席納瓦家族再受重挫。
印尼方面，總統普拉伯沃突然撤換財政部長斯里穆利亞尼，令政壇與市場震驚。這位歷經三位總統、以財政審慎著稱的老將，一直被視為制衡普拉伯沃大規模支出承諾的關鍵人物。消息人士透露，她是在主持財政部會議時接獲總統府來電，僅一小時後便宣布由經濟學者普爾巴雅接任。外界認為她的財政保守立場與普拉伯沃的高支出計畫，包括龐大的免費供餐計畫與主權基金運作，存在根本分歧。雖然印尼法律規定財政赤字不得超過GDP的3%，斯里穆利亞尼始終堅持紀律，但總統身邊顧問卻主張應放寬限制以追求更高增長。此舉不僅暴露政府內部政策裂縫，也讓投資人憂慮印尼未來的財政穩定。兩國的發展均顯示東南亞政經局勢正進入動盪期，領導人的決策不僅左右國內政局，也將牽動區域金融與投資信心。
https://www.bbc.com/news/articles/cly7k2g37g4o
https://www.reuters.com/world/asia-pacific/respected-indonesian-finance-minister-got-an-hours-notice-sacking-sources-say-2025-09-09/


左
尼泊爾因政府宣布封鎖多個社群媒體平台並長期缺乏對貪腐問題的處理，引發被稱為「Z世代抗議」的大規模青年運動。數以萬計的學生與年輕人走上加德滿都街頭，高舉反貪腐與捍衛言論自由的訴求，場面迅速升溫並演變為與警方的激烈衝突。警方使用催淚瓦斯、水砲與實彈鎮壓，造成至少二十二人喪生、近兩百人受傷，國會大廈與多處政府建築及政治人物住宅遭縱火與攻擊，局勢失控。儘管政府在壓力下緊急解除社群禁令，抗議浪潮已無法平息，並最終迫使總理奧利辭職下台。這場運動沒有明確領袖，但象徵著尼泊爾年輕世代對體制腐敗與權貴特權的徹底不滿，#NepoKids 等網路標籤放大了政客子女享樂與一般民眾困境的強烈對比。當前政權真空與持續的街頭對抗，使尼泊爾陷入數十年來最嚴重的政治與社會危機，未來局勢走向充滿不確定性。��https://www.aljazeera.com/news/2025/9/8/six-killed-in-nepal-amid-gen-z-protests-after-social-media-ban-all-to-know
https://www.bbc.com/news/articles/c0m4vjwrdwgo
https://www.bbc.com/news/articles/crkj0lzlr3ro
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簡報者
簡報註解
埃塞俄比亞歷經十四年建設，終於迎來「大埃塞俄比亞復興大壩」（GERD）的正式啟用。這座橫跨青尼羅河的巨型水壩，高達175公尺、長約1800公尺，可蓄水達740億立方公尺，水庫面積大於整個倫敦。它不僅是非洲最大的水力發電工程，更被視為民族團結與自主發展的象徵。自2011年宣布計畫以來，埃塞俄比亞政府透過全民募款與債券發行籌資，無論是國內民眾或海外僑民皆踴躍參與，使得大壩成為舉國共榮的標誌，也帶動了強烈的民族自豪感。
對埃塞俄比亞而言，GERD的戰略意義遠超過能源。它將使超過一半仍缺乏電力的國民受惠，並為鄰國如肯亞、吉布地和蘇丹供電，甚至計畫延伸輸電網路至紅海，進一步銷售電力至中東。官方估計，若全面運轉，水壩發電量可達近六千兆瓦，幾乎翻倍該國原有供電能力，並可能為國家帶來每年約十億美元的外匯收入。埃塞俄比亞總理阿比更將其稱為結束國家「地緣政治無足輕重」的轉捩點，並將復興大壩與重新取得出海口、建立海軍等更大戰略藍圖連結。
然而，對下游的埃及與蘇丹而言，這座大壩卻是生存威脅。埃及九成以上國土為沙漠，逾一億人口仰賴尼羅河維生，依據1920年代英國殖民時期協議，埃及曾享有近八成水量的優先權，如今卻面臨分水安排被推翻的現實。埃及學界警告，大壩蓄水量相當於其年度用水量以上，將加劇「水貧困」，迫使埃及削減稻米種植、興建全球最大水處理廠並大量打井。蘇丹則處於更脆弱的位置，既可能受惠於防洪與電力供應，也高度依賴埃塞俄比亞的日常調度，若釋水或蓄水不當，便可能造成農業、民生的巨大衝擊。
各方多年來試圖談判，欲建立法律約束力的協議以確保水流分配與大壩安全，但始終未果。埃塞俄比亞強調此舉不會傷害兄弟般的鄰國，且水力發電將確保水流持續下泄，不同於若用於灌溉會截留水源。然而埃及擔心這將樹立未來「上游國家單方面行動」的先例，並質疑一旦遇到旱災，埃塞俄比亞會否為了重啟發電而快速回補庫水，反使下游長期缺水。部分分析更指出，若能與埃及的阿斯旺高壩協同運作，兩大水庫或可共同調節乾旱與洪水，增進整體流域韌性，但這需要高度互信與制度化協調。
除了水資源爭議，復興大壩也加深了區域政治緊張。埃及曾威脅採取軍事行動，但實際轟炸水壩被視為「自殺行為」，將引發蘇丹與埃及自身的毀滅性洪水。因此開羅更傾向透過外交與間接手段，據傳甚至支持埃塞俄比亞反政府勢力，並加強與厄利垂亞的軍事合作。近期埃及更已正式向聯合國安理會遞交信函，指責衣索比亞單方面啟用大壩違反國際法，強調尼羅河是「關乎生存的核心利益」，並保留依國際法採取行動的權利。這又與埃塞俄比亞近年重提「重返紅海」的訴求相互交織，可能引爆新一輪區域博弈。紅海出海口問題牽涉到埃塞俄比亞與厄利垂亞長年的敵對歷史，若再度升溫，恐使本已衝突不斷的非洲之角局勢更加複雜。
��-------------------------------------------�歷時 14 年、耗資約 50 億美元建成的「衣索比亞復興大壩」（GERD）本周正式落成，成為非洲最大水壩與水力發電廠。大壩高 175 米，水庫面積超過倫敦，蓄水量達 640 億立方公尺，滿載後可使衣索比亞電力容量翻倍，改善六成尚無可靠供電的民生困境，並輸電至肯亞、蘇丹與吉布地，推動「能源霸權」藍圖。然而，位於下游的埃及與蘇丹強烈反對，擔心大壩「單方面行動」削弱水資源。埃及約九成水源依賴尼羅河，專家警告蓄水將加劇旱情與農業危機。蘇丹則期待調節洪水與灌溉收益，但亦憂慮水量釋放失衡。多年談判屢次破裂，水資源爭端持續升溫。對衣索比亞而言，大壩象徵國族自豪與外交勝利，打破殖民時代埃及享有的特權。分析人士指出，GERD 不僅是能源工程，更是非洲之角地緣政治的新焦點，可能為區域合作帶來契機，也隱含衝突風險。


https://www.economist.com/middle-east-and-africa/2025/09/08/the-promise-and-peril-of-ethiopias-new-mega-dam
https://www.dw.com/en/gerd-grand-ethiopian-renaissance-dam-sparks-water-concern-in-egypt-sudan/a-73886547
https://www.bbc.com/news/articles/cz71zndj001o

新增內容
https://www.aa.com.tr/en/africa/egypt-warns-ethiopia-s-nile-dam-violates-international-law-in-letter-to-un-security-council/3682496?utm_source=chatgpt.com
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簡報者
簡報註解
過去十年無人機使用急速增加，應用範疇從戰爭、娛樂、物流到防疫，但近五年在農業領域的擴展最具變革性，既可能協助解決「以更少資源生產更多糧食」的永續難題，也帶來新的取捨。現今無人機已能執行播種、施肥、農藥噴灑、牲畜計數、作物監測與產量評估等任務，其中噴藥最為普遍。這股技術浪潮不僅提升效率與產量，更縮小了南北差距，讓亞洲小農也能以低廉價格享有先進設備，類似行動支付在發展中國家的跳躍式普及。中國率先推動農業無人機並成為主要製造國，短短數年間快速擴散至全球各大農業經濟體，不同國家因土地、勞力、所得與政策環境差異而展現出不同的擴散模式，例如日本與南韓因地少人老而普及度最高，美國、巴西等地則因既有大型機械普遍而採用較慢。無人機在永續上的潛力涵蓋三方面：第一，提升生產力與資源使用效率，減少肥料與農藥浪費並避免土壤壓實；第二，改善農村生計，降低勞動強度、釋放勞力並吸引年輕農民投入，但也可能在部分地區取代低薪農工；第三，改善人類健康，減少農民直接暴露於農藥之中，但也帶來藥劑飄散的風險。當前科學與政策挑戰在於如何兼顧擴散的包容性、減少勞工被取代、規範健康與環境風險、維持技術與數據主權。與此同時，北美精準農業則受到貿易摩擦衝擊，川普政府大幅提高鋼材與電路板等關鍵零件關稅，推升農機與精準設備成本，加上中國對加國油菜籽課徵重稅，導致農民升級技術的資金壓力加劇。專家呼籲政策應將農業科技從關稅中豁免，並建立跨境創新基金與資料共享機制，避免貿易與政治週期阻礙永續農業轉型
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簡報者
簡報註解
巴西營養學者卡洛斯·蒙泰羅於 2000 年代初提出「超加工食品」（UPF）概念，指出肥胖與糖尿病上升並非因為糖鹽等傳統成分增加，而是因工業化加工食品取代了傳統飲食。自此，全球多國將 UPF 納入健康政策，美國亦於今年制定研究議程。大量流行病學研究顯示，高 UPF 飲食與肥胖、糖尿病、心血管疾病及憂鬱等風險增加相關，隨機對照試驗進一步發現其導致額外熱量攝取與體重上升。機制可能涉及能量密度高、進食過快、食物質地軟化及纖維不足等。然而，部分學者質疑 UPF 分類過於模糊，無法有效區分健康與不健康食品。支持者則認為，NOVA 系統有助突顯食品環境變化對公共健康的影響。專家普遍建議，應強調整體飲食模式：多攝取蔬果、全穀、豆類，限制糖、鹽及飽和脂肪，並提高健康食品的可及性。
自 1950 年代起，UPF 消費量迅速上升，在美、英已佔每日熱量攝取近六成，加拿大為 48%，澳洲 42%；相比之下，羅馬尼亞、義大利、巴西與法國的比例仍偏低。研究顯示，UPF 攝入與肥胖、糖尿病、心血管疾病、癌症、憂鬱及焦慮等風險升高相關。

https://www.nature.com/articles/d41586-025-02754-w
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簡報者
簡報註解
12:00–20:00 環境與食品：AI研發植物性食品替代品（NotCo 與 Giuseppe 演算法）https://www.youtube.com/watch?v=0wy4u34fii4&list=PLjq6DwYksrzz_fsWIpPcf6V7p2RNAneKc&index=7

NotCo 開發了一套獨特的AI演算法「Giuseppe」，旨在解析食物的分子組成，並找出純植物原料的組合來模擬動物性食品的風味與口感en.wikipedia.orgmedium.com。NotCo 團隊強調他們的挑戰不僅是製造出植物食材版本的肉蛋奶（市面上已有許多替代品），而是要利用AI使消費者誤以為自己吃的就是真正的牛排、雞蛋或牛奶，而實際上完全沒有動物成分medium.com。
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簡報者
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而是要利用AI使消費者誤以為自己吃的就是真正的牛排、雞蛋或牛奶，而實際上完全沒有動物成分medium.com。Giuseppe 被形容為一種能「重現食譜」的技術：它內建了一個龐大的食品分子結構資料庫，透過機器學習來發掘食材分子與人類味覺感受之間的隱含關聯medium.com。演算法原理方面，Giuseppe 先分析某目標食品（例如牛奶）的完整分子組成，再從資料庫中挑選出植物來源的成分組合，重新排列組合出具有相同關鍵分子特徵的配方medium.com。由於植物與動物共享基本的化學組成（皆由蛋白質、脂肪、碳水化合物等分子構成），不同食材間其實存在高度相似性medium.com。Giuseppe 利用這些相似性進行跨食材的模式比對與預測

Giuseppe 可以同時分析五種、十種以上的成分如何相互作用並影響最終風味medium.com。

NotCo 首項成功產品是以 AI 配方研製的「Not Mayo」美乃滋：Giuseppe 推論出在特定條件下高麗菜能釋放與乳糖相似的分子，用來取代蛋黃和奶類，結果做出的醬汁嚐起來幾乎與傳統美乃滋無異medium.com。有趣的是，初版的醬汁呈現紅色，這讓團隊意識到顏色也是食物體驗的重要一環，於是他們進一步改良了配方medium.com。Not Mayo 的成功帶動了後續產品研發，
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簡報者
簡報註解
2) Food Detection and Recognition
The challenges inherent in existing food recognition systems primarily revolve around the diversity of food types. Supervised learning approaches struggle to cover the vast majority of possible foods, as manual labeling and training data for each food item can be impractical. However, this limitation is where self-supervised learning emerges as a pivotal solution for the future of AI-based dietary assessment. Self-supervised learning models, like GPT-4V, excel in handling diverse and unstructured data. They are not reliant on explicit labeling but instead learn from extensive datasets. GPT-4V's proficiency is underpinned by its extensive training on vast amounts of data from diverse sources, enabling it to acquire a deep and broad understanding of various topics, including dietary information. In the initial phase of the methodology, GPT-4V was tasked with food detection and recognition within the provided images. This involved analyzing two separate images: one depicting the meal before consumption and the other after consumption.

3) Portion Size Estimation
To enhance the accuracy of dietary assessment, we instructed GPT-4V to effectively utilize contextual information from the images, including the relative sizes and positions of food items. GPT-4V's contextual understanding enabled the model to estimate the portion sizes of each food item more accurately. Additionally, we employed various language prompts to test the outcomes of the portion size estimation. The responses generated by GPT-4V were structured according to the format detailed in the language prompt. This structured data format was crucial for subsequent nutritional analysis. To ensure the robustness and reliability of the estimated portion sizes, the methodology incorporated a confidence interval determination step. This step involved repeating the portion size estimation process 4 times that captured the variations of the model's estimations. The language prompt used for food recognition and portion size estimation is shown in Fig. 2(a).

4) Nutritional Analysis
The next step of the methodology focused on calculating the nutritional content of specific food items. Using a distinct language prompt, shown in Fig. 2(b), GPT-4V was instructed to compute key nutritional parameters, including carbohydrates, protein, fat, and energy, for the identified food items. The outputs were compared with the ground truth (GT), derived from WFRs and the nutritional data from the USDA National Nutrient Database.

5) Nutrient Gap Identification and Food Recommendations
Following the retrieval of nutritional data, the methodology extended its inquiry to identify potential nutrient gaps within the analyzed meal. GPT-4V was prompted to identify which essential nutrients might be lacking in the meal composition. Moreover, the model was asked to provide recommendations for supplementary foods that could be consumed to address these identified nutrient deficiencies. This aspect of the methodology aimed to offer practical dietary guidance by suggesting appropriate foods to complement the analyzed meal and enhance its overall nutritional completeness.
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簡報者
簡報註解
問題：�請辨識提供的影像中，進食前與進食後的食物種類，並利用周圍物品作為參考，估算實際食用的份量。
回覆：�薄餅（Chapati，100 公克）、玉米糊（Ugali，50 公克）、燉牛肉（20 公克）
問題：�你能推測這些食物可能來自哪個國家的料理嗎？
回覆：�你列出的這些餐點——薄餅、玉米糊和燉牛肉——具有非洲料理的特徵，很有可能特別來自 肯亞。
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Fig. 9.
Qualitative results of sample dietary intake. This figure presents a selection of meals with itemized descriptions, highlighting the initial portion sizes and the amounts consumed by study participants. Green labels indicate correctly recognized food items, while red labels point to errors. The orange label shows the estimated value. The blue label at the end of each description specifies the actual portion size, serving as the ground truth.
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Fig. 9.
Qualitative results of sample dietary intake. This figure presents a selection of meals with itemized descriptions, highlighting the initial portion sizes and the amounts consumed by study participants. Green labels indicate correctly recognized food items, while red labels point to errors. The orange label shows the estimated value. The blue label at the end of each description specifies the actual portion size, serving as the ground truth.
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簡報者
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(Fig. 4) were specifically chosen to ensure they are commonly consumed within these communities and represent a significant portion of Ghanaian and Kenyan diets. A standardized Salter Brecknell scale was used to initially weigh the food items, which were then served to participants. The study deviated from traditional methods by not requiring participants to consume all the food; instead, they were instructed to eat until they were full. 

Integrative nutritional assessment by GPT-4V: Displayed in this figure are the multifaceted food analysis capabilities of GPT-4V, focused on traditional dishes from Ghana and Kenya. (a) GPT-4V first recognizes food items and estimates the consumed portion size using images taken before a meal and after consumption, utilizing common utensils as reference points for scale. (b) This figure highlights GPT-4V's proficiency in determining the precise nutrient content of the meal, providing a detailed breakdown of carbohydrates, proteins, fats, and energy. (c) The bottom section presents GPT-4V's nutritional critique and enhancement suggestions for the meal, addressing the nutrient adequacy and pinpointing deficiencies in dietary fiber, vitamins, minerals, and calcium, while recommending additional food items to achieve a nutritionally balanced diet. This illustration underscores GPT-4V's potential as a tool for dietary analysis and health promotion within diverse cultural contexts.
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簡報者
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GPT-4V demonstrates satisfactory performance in identifying food items. When provided with prompts regarding the food's origin, GPT-4V's accuracy in food identification is enhanced. We also discovered that GPT-4V possesses an impressive potential for assessing dietary intake from images captured in dark environments, a scenario where previous vision-based methods often find it challenging, yet eating in low-light is common in some low- and middle-income countries (LMICs). This improved assessment accuracy can be attributed to the inherent reasoning abilities of GPT-4V as well as its well-established knowledge graph to complement visual processing, enabling it to recognize food items captured in low-light or in dark effectively with a few language prompts contextualizing the specific dietary and cultural background.

GPT-4V's adeptness in estimating portion sizes is remarkable, with the ability to utilize the scale of nearby objects as a reference. This proficiency extends to logically deducing portion sizes at both pre- and post-consumption, where its estimations closely align with the Weighed Food Records (WFRs), and demonstrating comparable performance to dietitian estimates, with GPT-4V's error at 46.3 g and dietitians' at 48.5 g evaluated on our real-world dietary intake dataset. This is noteworthy given the complexity of the task, especially under conditions employing a monocular wearable camera without any fiducial markers of a known size.

GPT-4V's ability to convert the weight of food items into their nutritional components demonstrates a reasonable correlation with the nutritional data from the USDA National Nutrient Database.1 This highlights GPT-4V's potential for effective cross-referencing and accurate interpretation within the context of nutritional science.
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簡報者
簡報註解
1. Referring Segmentation（指稱分割）
定義：給模型一張圖片和一段「指稱描述」（referring expression），讓模型標出圖片中符合描述的區域。
特點：
輸入通常是「文字 + 圖像」。
文字描述明確，例如「右邊的綠色碗裡的拉麵」、「上方的番茄」。
模型需要理解文字與圖像之間的對應關係。
任務形式：
one-to-one：描述對應到一個物件。
one-to-many：描述對應到多個物件（例如「兩片吐司」）。
one-to-zero：描述的物件不存在，模型應該拒答或輸出空遮罩。
應用於 FoodLMM：利用專屬 token（⟨seg_i⟩）接入 SAM 解碼器，能根據指稱文字在餐盤中找到對應食材並分割出來，例如「這道菜裡的雞胸肉」。
�
2. Reasoning Segmentation（推理分割）
定義：分割過程中，模型需要結合推理或背景知識，不僅僅依賴文字與影像的表層對應。
特點：
文字描述通常需要邏輯推理或隱含知識。
例如「比湯匙大的麵包」、「蛋白質含量最高的食材」、「不是蔬菜的那一部分」。
模型需要理解語意、比較關係，甚至進行跨步驟思考。
FoodLMM 的做法：
新建 FoodReasonSeg 資料集，提供需要邏輯判斷的對話分割樣本。
模型經過訓練後，不僅能標出「存在的食材」，還能根據條件推理後標出正確遮罩。
應用範例：
問：「把熱量最高的食材分割出來」→ 模型需要先估算各食材熱量，再決定應該分割哪個。
問：「把不是水果的部分標出來」→ 模型要理解哪些食材屬於水果，然後分割其他部分。

We propose FoodLMM, a versatile large multi-modal model in the food domain. We design specific instructions for different tasks and unify a variety of food tasks using LMM, achieving SOTA performance across multiple benchmarks. To the best of our knowledge, our FoodLMM is the first unified approach for multiple food tasks. FoodLMM provides practical guidance for the construction of LMM in other vertical domains.
• 
FoodLMM generates segmentation masks and nutritional predictions through a series of novel task-specific tokens. This paradigm easily solves the most challenging one-to-many and one-to-zero problems in referring segmentation and achieves the ability to estimate the nutritional value of the entire dish or any ingredient in the food image.
• 
We construct diverse multi-round conversation food dataset FoodDialogues and food reasoning segmentation dataset FoodReasonSeg. We will release both datasets, along with our codebase and model checkpoints to facilitate future research.

Figure 1. (a) FoodLMM is a versatile large multi-modal model for various food-related tasks.
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簡報者
簡報註解
The training process of FoodLMM is divided into two stages. In the first stage, we utilize multiple public datasets [8, 81, 83, 96, 73] to conduct multi-task learning, aiming at injecting substantial basic food domain knowledge into FoodLMM. Specifically, we design a rich set of instructions and answer query templates for each task, enabling the model with the ability to handle different food tasks. The second stage aims to endow the model with multi-round conversational interaction capabilities in free-form prompts. For this purpose, we create a food multi-round conversation dataset FoodDialogues and a reasoning segmentation dataset FoodReasonSeg with GPT-4 [46], for training. The FoodDialogues is constructed based on the Nutriton5k food nutrition dataset, where detailed nutritional information is fed to GPT-4, prompting it to generate multi-round dialogues on various food-related topics, such as calorie calculation, dietary planning, and metabolism. Similarly, FoodReasonSeg is derived from the FoodSeg103 food segmentation dataset, utilizing the GPT-4 to create multi-round complex reasoning dialogues, the masks of the mentioned ingredients as reasoning segmentation labels. In the second training stage, these two datasets are added for fine-tuning. As a result, FoodLMM acquires the ability to interact in multi-round conversations with users and provide reasoning segmentation masks for complex queries. Our main contributions can be summarized as follows:

Figure 2. Architecture Overview. Food LMM consists of a base LMM (LLaVA [58]) with LoRA [36], a frozen segmentation encoder and
a trainable segmentation decoder (SAM [44]), and a series of novel task-specific tokens for food segmentation and nutrition estimation.
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簡報者
簡報註解
飲食建議：例「我有糖尿病，這道菜合適嗎？」 → 模型給出飲食建議。
食材替換：例「如果我沒有雞肉，可以換成什麼？」 → 模型提出替代食材。
跨輪對話


Stage 1 是「基礎課程」：訓練模型看圖識菜、估營養、分割食材。
Stage 2 是「進階課程」：讓模型會「聊天」與「思考」，能根據推理條件分割出正確食材。


Stage 1：多任務基礎能力建構目的：讓模型先具備「跨任務的通用理解與生成能力」。核心概念：把各種任務都包裝成 「instruction + image → output」 的指令格式，並透過 專屬 token 讓模型能區分任務。使用資料集與對應任務Food-101 → 食物分類（Food Classification）輸入：食物圖片輸出：一個食物類別（例如「拉麵」、「披薩」）訓練目標：提升模型辨識不同料理類型的能力。VIREO Food-172 → 食材辨識（Ingredient Recognition）輸入：食物圖片輸出：食材列表（例如「雞肉、洋蔥、青椒」）訓練目標：讓模型能辨識單一餐點內的多個食材。Recipe1M → 食譜生成（Recipe Generation）輸入：食物圖片輸出：食譜文字（配料 + 步驟）訓練目標：讓模型能生成描述性、可讀性高的食譜。Nutrition5k → 營養估計（Nutrition Estimation）輸入：食物圖片輸出：熱量、蛋白質、脂肪、碳水化合物等數值訓練目標：學習影像到數值的回歸任務，強化模型數據化能力。特別設計：引入專屬的 token（⟨mass⟩、⟨cal⟩、⟨fat⟩ 等），並接回歸 head。FoodSeg103 / UEC-FoodPIX → 指稱分割（Referring Segmentation）輸入：圖片 + 指令（例如「分割番茄」）輸出：對應遮罩（mask）訓練目標：建立基本的「文字描述 → 影像區域」對應能力。特別設計：one-to-one、one-to-many、one-to-zero 分割範式。成果Stage 1 訓練後，模型能同時完成 分類、辨識、生成、估計與分割。但此階段 仍不足以處理複雜的多輪對話與需要推理的分割任務。

Stage 2：領域專精與能力強化
目的：補足 Stage 1 的不足，讓模型能進行多輪交互對話與推理驅動的分割。�核心概念：引入新的專門資料集，針對「對話」與「推理」進行增強微調。
新建資料集與對應能力
FoodDialogues → 多輪飲食與營養對話
資料形式：類似 ChatGPT 式的「人類 ↔ 模型」對話，涵蓋：
食材替換（例：「如果我沒有雞肉，可以用什麼取代？」）
飲食建議（例：「這份餐點對糖尿病患者合適嗎？」）
營養解釋（例：「這碗麵大約多少卡路里？」）
訓練目標：
提升模型的多輪對話能力。
讓模型具備營養學與飲食諮詢的語境適應力。
FoodReasonSeg → 推理分割（Reasoning Segmentation）
資料形式：圖片 + 需要邏輯推理的指令（例：「分割出蛋白質含量最高的食材」、「把不是水果的部分標出來」）。
訓練目標：
讓模型不只「看圖 + 聽指令」，還能結合 營養估計、知識推理與比較。
模型需要先推理出「哪個食材滿足條件」，再輸出正確遮罩。
成果
Stage 2 訓練後，FoodLMM 不僅能完成基礎任務，還能：
處理多輪對話（FoodDialogues 提升互動性）。
進行推理分割（FoodReasonSeg 提升邏輯能力）。
在 FoodReasonSeg 測試中，gIoU 提升到 ~0.71、cIoU 提升到 ~0.72，顯著超越基線模型。
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簡報者
簡報註解
5.3FoodVQA Results
Our FoodVQA consists of three tasks, i.e., food classification, ingredient recognition, and recipe generation. For these tasks, we compare the performance of our model with baseline models that achieve state-of-the-art performances. Note that other LMMs (e.g., LISA [47]) are general-purpose with limited knowledge in the food domain, their outputs of the FoodVQA tasks are uncontrollable and difficult to be quantitatively evaluated. Empirically, the results are also not promising. Consequently, we do not include the results of other LMMs as baselines for the FoodVQA tasks. Table 3 summarizes the results. As shown in the table, for all these three tasks, our FoodLMM outperforms the SOTA methods and achieves the best results. Specifically, for food classification, by fine-tuning on Food-101 dataset, our model attains an accuracy of 93.93%, which is 3.07% higher than the SOTA method [69]. For ingredient recognition, our model outperforms CACLNet [59], a SOTA method on VIREO Food-172 dataset, for 3.2% in terms of F1. For recipe generation, without any extra information, our FoodLMM significantly outperforms FIRE [17], the SOTA method on Recipe1M dataset that leverages ground-truth ingredient labels for recipe generation. Figure 3) further shows qualitative examples for foodVQA. As can be seen, our FoodLMM can generate accurate answers for food classification, ingredient recognition as well as recipe generation, showing the effectiveness of our model.

5.4Nutrition Estimation Results
We further evaluate the performance of our model in nutrition estimation, the results are shown in Table 3. After training Stage 1, FoodLMM has been able to accurately estimate the overall nutritional value based on food images, decreasing the prediction error by 4.5% on average compared to the previous SOTA [83]. Examples of using FoodLMM to estimate the total nutritional value of food are shown in Figure 3. Moreover, FoodLMM is also able to predict the nutritional value of specific ingredients in dishes, which is named Referring Nutrition Estimation. It is worthwhile mentioning that previous methods lack the ability of Referring Nutrition Estimation. For evaluating the performance of Referring Nutrition Estimation, we select the top three ingredients with the largest mass as referred ingredients. Table 3 summarizes the results. In the table, refer@𝑘st denotes referring the ingredient with the 𝑘th highest mass. The results show that although further fine-tuning does not enhance the performance of overall nutrition estimation, it significantly improves the accuracy of nutrition estimation for specific ingredients.
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簡報者
簡報註解
5.5Referring Segmentation Results
We compare our FoodLMM with LISA [47] on FoodSeg103 and UECFoodPIX datasets, the results are shown in Table 3. For standard referring segmentation (one-to-one), FoodLMM’s cIoU scores significantly exceed those of LISA, achieving 20% improvement (0.65 to 0.78) on FoodSeg103 and 25% (0.72 to 0.90) on UECFoodPIX datasets. Since we deliberately train FoodLMM’s one-to-zero ability, the model may inevitably give a zero mask to the correct referring, i.e., mistakenly identifying the queried ingredient as non-existent. We examine the probability of accurate response (ACC) to measure this impact. Notably, the decrease in FoodLMM’s accuracy is minimal (99.16% on FoodSEG103 and 98.69% on UECFoodPIX) despite significant improvements in cIoU.
One-to-many. We then evaluate the performance of segmentation involving multiple ingredients referred in a query. Table  3 summarizes the segmentation results of three (𝑟⁢𝑒⁢𝑓⁢𝑒⁢𝑟⁢@⁢3) and five (𝑟⁢𝑒⁢𝑓⁢𝑒⁢𝑟⁢@⁢5) referred ingredients. The results show that FoodLMM, after the first training stage (FoodLMM S1), achieves high cIoU scores (around 0.7) on the 𝑟⁢𝑒⁢𝑓⁢𝑒⁢𝑟⁢@⁢3 task on two datasets, while also maintaining high accuracy. However, as the number of referred ingredients increased the segmentation become more challenging. Nevertheless, the fine-tuned model (FoodLMM FT) attains higher cIoU scores across all scenarios and maintains a high probability of accurate responses (over 99%) even in complex segmentation tasks. Figure 3 shows the examples of referred ingredient segmentation.
One-to-zero To further examine the reasoning performance of our FoodLMM, we evaluate its performance under a challenging scenario, where the model is required to segment the ingredients that are not present in the image. For such a query, the model should reject to return the segmentation mask. The performances of one-to-zero segmentation are shown in Table 3. As LISA is not trained with one-to-zero samples, the accuracy in identifying absent ingredients on both FoodSeg103 and UECFoodPIX datasets is 0.0%. In contrast, our FoodLMM, attain an accuracy of 73.07% on FoodSeg103 and 77.50% on UECFoodPIX, when handling one single nonexistent referring (𝑟⁢𝑒⁢𝑓⁢𝑒⁢𝑟⁢@⁢1), after the first train stage. The task becomes more challenging when there are three absent referring (refer@3) in the query. Nevertheless, FoodLMM still maintains a high accuracy, surpassing 80% after fine-tuning. Figure 3 presents an example where the user requests FoodLMM to segment watermelon from the seafood vegetable soup, but the model declines.



®)

2iEEEIENBYIE R

Yin et al., 2024

- LISA FRZ BN - [UBEME - 2570 B 1 38 p o 2B e

I

2T\

7

==

&

T

g .""Em% (USER) :

o EIEHBRKEMIE ? 5

ERE
ERE R B—EEMolEERIRIEE ? &

FoodLMM i

FoodLMM :
ol - SENHEEME2KEM [SEG]] -

SESEHESAEH - A=ZRE - seimEliEH
EZRFEK -

L IRAEDER S RE A EP_JLM’EHEHEE o
B i o0 Bl

A B R

2 BIRWIK 5 Iﬁ

%‘%H&

(%) FoodLMM :
g 1513 [SEGL] TTLUE BN -
o EE 1Laia'3,f=]ﬂ; EThAE

0.8

0.7

0.6

o

5

0.4

0.3

0.2

0.1

0

7 EEEE

HE3E 7 E R BELEER
m A TE

EHEE

e 3 B G
HHEE

LISA-7B

FoodLMM FoodLMM

£

AR BB MEEKIBIRAZE71%E72%

1

Chat

£4920%


簡報者
簡報註解
Reasoning Segmentation. We compare the performance of our FoodLMM with LISA in reasoning segmentation on our FoodReasonSeg benchmark. The results are shown in Table 5. From the results, LISA achieves a quite low gIoU and cIoU, which are 0.19 and 0.17, respectively. It indicates that although LISA is excellent in the general domain’s reasoning segmentation, due to lacking specialized knowledge in the food domain, its performance in food reasoning segmentation is less impressive. In contrast, our FoodLMM S1 achieves much better performance by learning food knowledge from public datasets. After the Stage 2 fine-tuning, the performance of FoodLMM is significantly improved, with the gIoU score increasing from 0.35 to 0.71 and the cIoU score from 0.34 to 0.72 compared to FoodLMM S1, indicates that FoodLMM acquired more expertise and stronger reasoning ability from the constructed datasets.
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簡報者
簡報註解
Multi-turn Conversation. We further evaluate the performance of our model on the Multi-turn Conversation dataset. The evaluation is performed by user study. Specifically, we invited 10 participants to manually evaluate the satisfaction score (1 to 5) of 20 sets of multi-turn dialogues (totalling 200 dialogue sets, all of the questions are randomly selected from the test set of our FoodDialogues). The results are summarized in Table 4. The majority of the dialogues (173 out of 200) receive high scores (>=3), and 4 is the most frequent score. It indicates that our FoodLMM is capable of closely aligning with user preferences and generating high-quality answers that are both accurate and explanatory.
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